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Аннотация. 

В данной работе рассматривается авторская архитектура образовательной 

платформы, предназначенной для подготовки, учащихся к ЕНТ по математике. 

Проводится сравнительный анализ функциональных возможностей системы с 

результатами современных исследований в области адаптивного обучения (2024-2026 

гг.) Особое внимание уделяется моделям генерации интеллектуальных путей 

обучения и использованию LLM (Gemini) для создания дидактического контента 
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Введения: 

Традиционные системы тестирование обладают линейной структурой, что 

ограничивает их дидактическую эффективность.  В соответствии с теорией “Зоны 

ближайшего развития” Л.С.Выготского, обучения наиболее продуктивно, когда сложность 

материала соответствует текущему уровню ученика. Авторский платформа направлено на 

решение этой задачи через автоматизацию выявления дефицитов знаний и мгновенную 

генерацию корректирующих траекторий 

Главная часть 

Компаративный анализ: Научные стандарты и Авторские решение 

Для оценки потенциала платформы мы сопоставили ее ключевые модули (на основе 

анализа PHP-архитектуры) с функционалом, описанным в статьях Systematic Review 

(2025)[1] и Hybrid Neural-IRL CAY (2026)[2]. 

Функция Мировой стандарт Авторский платформа 

Адаптивность Использования IRT-моделей для 

выбора следующего вопроса 

Smart Part Generator: 

динамическое построение курса 

на основе тем, в которых 

допущены ошибки 

Генерация 

контента 

Авторский созданный вопросы 

через Fine-turing LLM 

AI Generator: прямая 

интеграция с для создания 

уникальных задач по заданному 

контексту 

Обратная связь Explanning AI (XAI) — 

объяснение ошибок 

AI Handler: Модульное 

интеллектуального тьюторства, 

объясняющий сложные темы 

через аналогий 

Аналитика Многофакторный анализ Analytics Module: визуализация 
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прогресса группы динамики успеваемости и 

“тепловая карта” сложного 

вопроса 

 

Технологическое особенности авторской системы 

В отличи от многих теоретических моделей, моделей описанных в литературе, данная 

платформа реализуется цикл адаптивного управления обучения базирующийся на синергии 

реляционных баз данных и моделей искусственного интеллекта. 

1. Диагностика: Скрипт фиксирует не только балл, но и идентификаторы тем. 

2. Проектирование: Модуль визулиащует процесс “Сборки” нового курса, что 

повышает вовлеченность (мета когнитивный аспект) 

3. Коррекция: Система блокирует продвижения к финальному экзамену до успешного 

прохождения мини- тестов по “слабым” темам. 

 

Методология планируемого эксперимента 

Методология эксперимента реализована на базе автоской платформы в виде 

трёхэтапного цикла: 

 

1. Диагностика: Обучающиеся выполняли контрольную срезу на основе реальных 

заданий ЕНТ для выявления первичных дефицитов знаний. 

 

2. Адаптивный цикл: Система автоматически анализировала ошибки и с помощью 

Gemini генерировала персональный коррекционный курс, направленный на 

устранение выявленных пробелов 

 

3. Финал: Итоговые тестирования проводилась для фиксации дельты индивидуальных 

прогресса и верификации эффективности алгоритмов 

   

Результаты исследований и их интерпретация 

Апробация платформы проводилась в марте-апреле 2026 года. В эксперименте 

приняли участие 17 учащихся выпускного класса. исследование включало три фазы: 

первичная диагностика(входной срез), адаптивное обучение на базе ИИ-генерируемых 

курсов и финальное тестирование. 

 

1. Количественный анализ динамики успеваемости 

Анализ полученных данных (см. Таблица 1) демонстрирует устойчивую 

положительную динамику. Средний показатель успеваемости группы на этапе диагностики 

составил 65,4% в то время как итоговый срез показал результат 85,6%. средний 

академический прогресс группы составил +20,3%. 

 

ФИО Ученика Статус курса Диагностика 

(Входной) 

Финал (Итоговый) 

Aңсағаңұлы Аят Пройден 63% 73% 

Аженова Адина Пройден 53% 83% 

Беляев Ярослав Пройден 79% 83% 



Средний по группе  —- 65.4% 85.6% 

 

2. Анализ условий проведения эксперимента  

При интерпретации результатов входного контроля необходимо учитывать 

ситуативные факторы. низкий показатель ряда учащихся этапе диагностики (53%) 

объясняются эффектом внешних помех и когнитивной расфокусировки: выполнение теста 

происходила параллельно с решением других учебных задач и делам. 

Однако в ходе итогового тестирования была зафиксирована высокая степень 

мобилизации волевых усилий и концентрации внимания. Тот факт, что учащиеся, имевший 

низкий стартовый балл, показал рост более чем на 30% подтверждает гипотезу об 

эффективности адаптивного воздействия: Система точно определила “пробелы”, 

возникшие в том числе из за невнимательности, и заставила отработать их в режиме микро 

обучения. 

 

3. Ограничения и перспективы 

Несмотря на статистически значимый рост, текущие результаты рассматриваются 

как предварительные. Малая временная дистанция между тестами требует проведения 

дополнительного отложенного контроля для проверки устойчивости сформированных 

навыков. 

В связи с этим, планом исследования рассматривается третий этап тестирования, 

который позволит оценить долгосрочный влияние ИИ-платформы на качество 

математической грамотности и исключить влияние эффекта “краткосрочной памяти” 

 

 

Заключение 

Авторская платформа соответствует современным трендам EdTech 2026 года. 

Интеграция PHP-архитектуры с API Google Gemini позволяет реализовать  

масштабируемый персонализированный подход, которые ранее был доступен только в 

дорогостоящих коммерческих продуктов. Учитывая полученные результаты, данные 

направления обладает высоким потенциалом и требует проведения дальнейших 

углубленных исследований в этой области. 
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